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Uc¢el usmerneni

Nariadenie Eur6pskeho parlamentu a Rady (EU) 2024/1689 (d’alej len ,,akt 0 AI*)?
nadobudlo ucinnost’ 1. augusta 2024. V akte o Al sa stanovuju harmonizované pravidla
pre vyvoj, uvadzanie na trh, uvadzanie do prevadzky a pouzivanie umelej inteligencie
(dalej len ,,AI) v Unii?. Jeho cielom je podporovat’ inovacie a zavadzanie Al a zaroveti
zabezpegit' vysoku tUroven ochrany zdravia, bezpecnosti a zékladnych prav v Unii
vratane demokracie a pravneho $tatu.

Akt 0 Al sa nevztahuje na vSetky systémy, ale len na tie systémy, ktoré zodpovedaju
vymedzeniu pojmu ,,systém Al“ v zmysle ¢lanku 3 bodu 1 aktu o Al. Vymedzenie pojmu
,,Systém Al je preto kl'icové pre pochopenie rozsahu uplatiovania aktu o Al.

V ¢lanku 96 ods. 1 pism.f) aktu o AI sa od Komisie vyzaduje, aby vypracovala
usmernenia o uplathovani vymedzenia pojmu ,,systém Al“, ako sa uvadza v ¢lanku 3
bode 1 uvedeného aktu. Vydanim tychto usmerneni chce Komisia pomdct’
poskytovatelom ainym prisluSnym osobam vratane zainteresovanych stran na trhu
a inStitucionalnych zainteresovanych stran pri ur€ovani, ¢i systém predstavuje systém Al
v zmysle aktu o Al, a tym ulah¢it’ G¢inné uplatiiovanie a presadzovanie uvedeného aktu.

Vymedzenie pojmu ,,systém AI“ sa zacalo uplatiiovat’ 2. februara 2025° spolu s d’alsimi
ustanoveniami uvedenymi v kapitolach | a Il aktu o Al, najmé v ¢lanku 5 aktu o Al
0 zakdzanych praktikdch vyuzivajucich Al. KedZe vymedzenie pojmu ,,systém AI* je
rozhodujuce pre pochopenie rozsahu pésobnosti aktu o Al vratane zakazanych praktik,
tieto usmernenia sa prijimaju subezne S usmerneniami Komisie o zakazanych praktikéach
vyuZivajucich umelu inteligenciu.

V tychto usmerneniach sa zohladiuju vysledky konzultacii so zainteresovanymi
stranami a konzultacii s Eurdpskou radou pre umeld inteligenciu.

Vzhl'adom na Siroku Skalu systémov Al nie je mozné V tychto usmerneniach uviest
vyCerpavajici zoznam vSetkych potencidlnych systémov Al Je to Vv suUlade
s odévodnenim 12 aktu o Al, v ktorom sa objastiuje, Ze pojem ,,systém AI“ by sa mal
jasne vymedzit' azaroven poskytnat’ ,flexibilitu na prispésobenie sa rychlemu
technologickému vyvoju v tejto oblasti“. Vymedzenie pojmu ,,systém Al by sa nemalo
uplatiovat’ mechanicky; kazdy systém sa musi posudit’ na zdklade jeho osobitnych
vlastnosti.

Tieto usmernenia nie s zavazné. Zavazny vyklad aktu o0 AI méze v kone¢nom désledku
podat’ len Stidny dvor Eurdpskej tnie.

Ciel’ a hlavné prvky vymedzenia pojmu ,,systém AI*

Nariadenie (EU) 2024/1689.
Clénok 1 aktu o Al.
Clanok 113 treti odsek pism. a).
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V ¢lanku 3 bode 1 aktu 0 Al sa pojem ,,systém Al vymedzuje takto:

.., Systéem Al je strojovy systém, ktory je dizajnovany na prevadzku s réznymi uroviiami
autonémnosti, ktory mézZe po nasadeni prejavovat adaptabilitu a ktory pre explicitné
alebo implicitné ciele odvodzuje zo vstupov, ktore dostava, spdsob generovania vystupov,
ako su predpovede, obsah, odporucania alebo rozhodnutia, ktoré mozu ovplyvnit fyzicke
alebo virtualne prostredie; “

Toto vymedzenie obsahuje sedem hlavnych prvkov: 1. strojovy systém, 2. ktory je
dizajnovany na prevadzku s roznymi uroviiami autonémnosti, 3. ktory moéze po nasadeni
prejavovat’ adaptabilitu 4. a ktory pre explicitné alebo implicitné ciele 5. odvodzuje zo
vstupov, ktoré dostava, spdsob generovania vystupov, 6. ako su predpovede, obsah,
odporicania alebo rozhodnutia, 7. ktoré médzu ovplyvnit fyzické alebo virtualne
prostredie.

Pri vymedzeni pojmu ,,systém Al sa vychadza z hl'adiska zivotného cyklu, ktory zahtiia
dve hlavné fazy: faza pred nasadenim, resp. faza ,budovania“ systému, afaza po
nasadeni, resp. faza ,,pouzivania® syst¢ému®. Sedem prvkov uvedenych vo vymedzeni
pojmu nemusi byt pritomnych nepretrzite pocas oboch faz uvedeného zivotného cyklu.
Namiesto toho sa vo vymedzeni pojmu uznava, ze konkrétne prvky sa moézu objavit
Vv jednej faze, ale nemusia pretrvavat’ v oboch fazach. V tomto pristupe k vymedzeniu
pojmu ,,systém Al* sa odraza zlozitost’ a rozmanitost’ systémov Al a zabezpecuje sa nim,
7ze vymedzenie pojmu je Vv suUlade scielmi aktu 0 Al tym, Ze zahfiia Sirokt Skalu
systémov Al.

Strojovy systém

Pojem ,,strojovy* sa vzt'ahuje na skutocnost’, Ze systémy Al sa vyvijaji pomocou strojov
a funguju na strojoch. Pod pojmom ,,stroj* mozno rozumiet’ hardvérové aj softvérové
komponenty, ktoré umoziujii fungovanie systému Al Hardvérové komponenty sa
vztahuju na fyzické prvky stroja, ako su procesorové jednotky, pamit, pamitové
zariadenia, sietové jednotky a vstupno-vystupné rozhrania, ktoré poskytuju
infrastrukturu pre vypocty. Softvérové komponenty zahfiiaju pocitatovy kod, instrukcie,
programy, opera¢né systémy a aplikacie, ktoré sa staraju o to, ako hardvér spracuva Gdaje
a vykonava ulohy.

Vsetky systémy Al st strojové, pretoze na umoznenie svojho fungovania potrebuji
stroje, napriklad na trénovanie modelov, spractvanie Udajov, prediktivne modelovanie
a rozsiahle automatizované rozhodovanie. Cely Zivotny cyklus vyspelych systémov Al
sa spolieha na stroje, ktoré mozu zahffiat mnoho hardvérovych alebo softvérovych
komponentov. Prvkom ,,strojovy” vo vymedzeni pojmu ,,systém AI“ sa zdoraziuje
skuto€nost’, Ze systémy Al musia byt’ riadené vypoctovymi prostriedkami a zalozené na
strojovych operéciach.

Pokial’ ide o prehl'ad faz systému Al, pozri OECD (2024), Explanatory memorandum on the updated
OECD definition of an Al system (Dovodova sprava k aktualizovanej definicii OECD pre ,,systém AI),
OECD Artificial Intelligence Papers, ¢. 8, OECD Publishing, Pariz, https://doi.org/10.1787/623da898-
en,s. 7.
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Pojem ,,strojovy* zahfiia Siroka Skalu vypoctovych systémov. Napriklad v sucasnosti
najpokrocilejSie vznikajice kvantové pocitacové systémy, ktoré predstavuju vyrazny
odklon od tradi¢nych pocitacovych systémov, predstavuju napriek svojim jedine¢nym
principom fungovania avyuzivaniu javov kvantovej mechaniky strojové systémy,
rovnako ako biologické alebo organické systémy, pokial’ poskytuju vypoctovu kapacitu.

Autonomnost’

Druhy prvok vymedzenia pojmu sa tyka systému, ktory je ,,dizajnovany na prevadzku
S roznymi Uroviiami autonomnosti“. V odévodneni 12 aktu o Al sa objasiuje, Ze pojmy
,,F0zne urovne autonémnosti‘ znamenaju, ze systémy Al su dizajnované, aby fungovali
tak, ze ,,maju [pri svojej ¢innosti] urcity stupenn nezavislosti od I'udskej ucasti a urcity
stupen sposobilosti fungovat’ bez l'udského zasahu*.

Pojmy autonémnost’ a odvodzovanie idu ruka v ruke: schopnost’ systému Al odvodzovat’
(t. j. jeho schopnost’ generovat’ vystupy, ako st predpovede, obsah, odporucania alebo
rozhodnutia, ktoré mézu ovplyvnit’ fyzické alebo virtudlne prostredie.) je kl'icova pre
dosiahnutie jeho autonémnosti.

Ustrednym pojmom koncepcie autonémnosti je ,,'udska tcast™ a ,,'udsky zasah®, a teda
interakcia medzi Clovekom a strojom. Na jednom pole moZznej interakcie medzi
clovekom a strojom su systémy, ktoré si navrhnuté tak, aby vykonavali vSetky ulohy
prostrednictvom manualne ovladanych funkcii. Na opa¢nom pole sU systémy, ktoré su
schopné pracovat’ bez akejkol'vek I'udskej ti€asti alebo zasahu, t. j. Uplne autonomne.

Odkazom na ,,ur€ity stupen nezavislosti [pri svojej ¢innosti]* v odévodneni 12 aktu o Al
sa vyluCuju systémy, ktoré st dizajnované tak, aby fungovali vyluéne s Uplnou
manualnou l'udskou ucastou a zasahom. Ludskd ucast’ a I'udsky zasah mézu byt bud’
priame, napriklad prostrednictvom manuélnych ovladacich prvkov, alebo nepriame,
napriklad prostrednictvom automatizovanych systémovych ovladacich prvkov, ktoré
umoziiuji udom vykonavat® v suvislosti s prevadzkou systému delegovanie alebo
dohl’ad.

Napriklad systém, ktory vyzaduje manualne zadané vstupy na to, aby sdm vygeneroval
vystup, je systémom s ,uréitym stupfiom nezavislosti [pri svojej €innosti]“, pretoze
systém je dizajnovany tak, aby bol schopny generovat’ vystup bez toho, aby bol tento
vystup manualne riadeny alebo explicitne a presne Specifikovany ¢lovekom. Podobne
expertny systém, ktory je v nadvaznosti na delegovanie procesnej automatizacie
¢lovekom schopny na zaklade vstupnych tidajov poskytnutych ¢lovekom sam vytvorit’
vystup, napriklad odporucanie, je systémom S ,,uréitym stupiiom nezavislosti [pri svojej
¢innosti]*.

Odkazom vo vymedzeni pojmu ,,systém Al“ v ¢lanku 3 bode 1 aktu o Al na ,,strojovy
systém, ktory je dizajnovany na prevadzku sroznymi Groviiami autonomnosti®, sa
zdoraznuje skor schopnost’ systému interagovat’ so svojim vonkaj$im prostredim nez
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vyber konkrétnej techniky, ako je strojové ucenie, alebo architektiry modelu pre vyvoj
systému.

Preto je uroven autondmnosti nevyhnutnou podmienkou na uréenie toho, ¢ systém spiia
podmienky pre systétm Al VSetky systémy, ktoré st dizajnované tak, aby fungovali
suritym primeranym stupiiom nezavislosti pri svojej ¢innosti, spliaju podmienku
autondémnosti vo vymedzeni pojmu ,,systém AI*.

Systémy, ktoré st schopné fungovat’ S obmedzenym l'udskym zisahom alebo bez
P'udského zasahu v Specifickych kontextoch pouzivania, napriklad vo vysokorizikovych
oblastiach uvedenych v prilohe | a prilohe 111 k aktu 0 AI, m6zu za ur¢itych podmienok
vyvolat’ d’aldie potencialne rizika aGvahy tykajuce sa Pudského dohPadu. Uroven
autonémnosti je pre poskytovatela dolezitym faktorom napriklad pri navrhovani
Pudského dohladu nad systémom alebo opatreni na zmiernenie rizika v kontexte
zamysl'aného ucelu systému.

Adaptabilita

Tretim prvkom vymedzenia pojmu v ¢lanku 3 bode 1 aktu o Al je, Ze systém ,,moze po
nasadeni prejavovat’ adaptabilitu®. Autondmnost’ a adaptabilita st dva odlisné, ale izko
stivisiace pojmy. Casto sa 0 nich hovori spoloéne, predstavujii viak odligné rozmery
funkénosti systému Al. V odévodneni 12 aktu o Al sa objasiuje, ze ,,adaptabilita® sa
vztahuje na samovzdelavacie sposobilosti, vd’aka ktorym sa mdze spravanie systému
zmenit' pocas pouzivania. Nové spravanie adaptovaného systému moze V pripade
rovnakych vstupov priniest’ odlisné vysledky v porovnani s predchadzajacim systémom.
Pouzitie vyrazu ,,moze* v stvislosti s tymto prvkom vymedzenia pojmu naznacuje, Ze na
to, aby systém predstavoval systém Al, mozZe, ale nevyhnutne nemusi po nasadeni
vykazovat’ adaptabilitu alebo samovzdelavacie sposobilosti. Preto schopnost’ systému
automaticky sa ucit’, objavovat’ nové vzorce alebo identifikovat’ vzt'ahy v (dajoch nad
ramec toho, na ¢o bol povodne trénovany, je fakultativnou, a teda nie rozhodujicou
podmienkou na uréenie toho, &i systém spiiia podmienky pre systém Al.

Ciele systému Al

Stvrtym prvkom vymedzenia pojmu st ciele systému Al Systémy Al su dizajnované tak,
aby fungovali podla jedného alebo viacerych cielov. Ciele systétmu moézu byt
vymedzené explicitne alebo implicitne. Explicitne ciele sa vztahuji na jasne stanovené
ciele, ktoré vyvojar priamo zakddoval do systému. Moézu byt napriklad Specifikované
ako optimalizacia ur€itej nakladovej funkcie, pravdepodobnosti alebo kumulativnej
odmeny. Implicitné ciele sa vztahuju na ciele, ktoré nie st explicitne uvedené, ale
mozno ich odvodit’ zo spravania alebo zékladnych predpokladov systému. Tieto ciele
mozu vyplynut’ z trénovacich Gdajov alebo z interakcie systému Al s jeho prostredim.
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V ododvodneni 12 aktu o Al sa objasiuje, Ze ,,[clicle systému Al sa moézu lisit
od zamys$laného tcelu systému Al Vv konkrétnom kontexte”. Ciele systému Al su
vnutorné ciele systému a tykaju sa cielov uloh, ktoré sa maji vykonat’, a ich vysledkov.
Napriklad cielom podnikového systému Al v podobe virtudlneho asistenta moze byt
odpovedat’ na otazky pouzivatelov tykajice sa stboru dokumentov § Vvysokou
presnost'ou a nizkou mierou zlyhania. Naproti tomu zamysPany ucel je orientovany
navonok a zahfna kontext, vV ktorom je systém dizajnovany na to, aby mohol byt
nasadeny, a sposob, akym sa musi prevadzkovat’. Podl'a ¢lanku 3 bodu 12 aktu o Al sa
zamySlany ucel systému Al vztahuje na ,pouzitie, na ktoré systém Al urcil
poskytovatel. Napriklad v pripade podnikoveho systému Al v podobe virtualneho
asistenta moéze byt zamyslanym ucelom pomoc urcitému oddeleniu spolo¢nosti pri
vykonévani urcitych uloh. To si mdze vyzadovat, aby dokumenty, ktoré virtualny
asistent pouZiva, spinali ur¢ité poziadavky (napriklad dizka, formatovanie) a aby sa
otazky pouzivatel'a obmedzovali na zamyslanu oblast’, v ktorej ma systém pracovat’.
Tento zamyslany el sa napliia nielen prostrednictvom vnatornej prevadzky systému na
dosiahnutie jeho cielov, ale aj prostrednictvom d’alSich faktorov, napriklad integrécie
systému do SirSieho pracovného postupu sluzieb zdkaznikom, udajov, ktoré systém
pouziva, alebo navodu na pouZitie.

Odvodzovanie spsobu generovania vystupov pomocou technik Al

Piatym prvkom systému Al je, Ze musi byt schopny odvodzovat’ zo vstupov, ktoré
dostava, spésob generovania vystupov. V oddvodneni 12 aktu o Al sa objasfiuje, Ze
L k][a¢ovou charakteristikou systémov Al je ich spdsobilost’ odvodzovat.* Ako sa d’alej
vysvetl'uje v uvedenom odévodneni, systémy Al by sa mali odlisovat’,,od jednoduchsich
tradi¢nych softvérovych systémov alebo programovacich pristupov, a [ich vymedzenie
by sa nemalo] vzt'ahovat' na systémy, ktoré st zalozené na pravidlach vymedzenych
vyluéne fyzickymi osobami na automatické vykonavanie operdcii.“ Tato sposobilost’
odvodzovat’ je preto kI'aCovou a nevyhnutnou podmienkou, ktoré odliSuje systémy Al od
inych typov systémov.

V odovodneni 12 sa takisto vysvetl'uje, ze ,,[t]ato spdsobilost’ odvodzovat sa tyka
procesu ziskavania vystupov, ako su predpovede, obsah, odporacania alebo rozhodnutia,
ktoré moézu ovplyvnit' fyzické alebo virtualne prostredie, a sposobilosti systemov Al
odvodzovat’ zo vstupov alebo tidajov modely alebo algoritmy, alebo oboje.“ Takéto
chapanie pojmu ,,0odvodzovanie* nie je v rozpore s normou ISO/IEC 22989, v ktorej sa
odvodzovanie vymedzuje ,,ako uvaZovanie, pri ktorom sa zavery odvodzuju zo znamych
predpokladov®, pricom tato norma obsahuje poznamku Specifickua pre Al, v ktorej sa
uvadza: ,,[v] rdmci Al je predpokladom bud’ fakt, pravidlo, model, vlastnost’, alebo

nespracované udaje.“.

»|PJroces ziskavania vystupov, ako su predpovede, obsah, odporucania alebo
rozhodnutia, ktoré mézu ovplyvnit’ fyzické alebo virtualne prostredie®, sa vztahuje na
schopnost’ systému Al, prevazne vo faze ,,pouzivania“, generovat’ vystupy na zaklade

5

ISO/IEC 22989:2022, Informacné technologiec — Umeld inteligencia — Pojmy a terminoldgia umelej
inteligencie.
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vstupov. ,,Sposobilos[t’] systémov Al odvodzovat’ zo vstupov alebo udajov modely alebo
algoritmy, alebo oboje* sa vztahuje predovSetkym na ,,fazu budovania“ systému,
neobmedzuje sa vSak len na fu, a zdoraznuje vyznam technik pouzivanych pri budovani
systému.

Pojem ,,0dvodit’ sposob”, ktory sa pouziva V ¢lanku3 bode 1 a objasiiuje sa
v oddvodneni 12 aktu o Al, je S$ir$i ako uzke chapanie pojmu odvodzovania ako
schopnosti systému odvodit’ vystupy z danych vstupov, ateda odvodit’ vysledok,
a neobmedzuje sa len nan. V sllade s tym by sa formulacia pouzita v ¢lanku 3 bode 1
aktu o Al, t.j. ,,odvodzuje [...] spdsob generovania vystupov‘, mala chapat’ tak, ze sa
vzt'ahuje na fazu budovania, v ktorej systém odvodzuje vystupy prostrednictvom technik
Al, ktoré umoziuji odvodzovanie.

5.1. Techniky Al, ktoré umoZiiuju odvodzovanie
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S konkrétnym zameranim sa na fdzu budovania systému Al sa v odévodneni 12 aktu o Al
d’alej objasnuje, ze ,,[t]echniky, ktoré umoziiuju odvodzovat’ pri budovani systému Al,
zahfnaju pristupy strojového ucenia, ktoré sa z udajov ucia, ako dosiahnut urcité ciele,
a pristupy zaloZzené na logike a vedomostiach, ktoré odvodzuju rieSenie Uloh zo
zakddovanych poznatkov alebo symbolického znazornenia.* Tieto techniky by sa mali
chapat’ ako ,,techniky AI*.

Tymto objasnenim sa vyslovne zdoraziluje, Ze pojem ,,odvodzovanie* by sa mal chapat’
Vv §irSom zmysle ako pojem zahfnajici ,,fazu budovania® systému Al V odévodneni 12
aktu o Al sa potom uvadza dal$ie usmernenie K technikam, ktoré umoznuju tuto
schopnost’ systému Al odvodzovat' spdsob generovania vystupov. Techniky, ktoré
mozno pouzit’ na to, aby sa umoznilo odvodzovanie, tak zahfiiaju ,,pristupy strojového
ucenia, ktoré sa z udajov ucia, ako dosiahnut’ urcité ciele, a pristupy zalozené na logike
a vedomostiach, ktoré odvodzuji rieSenie uloh zo zakddovanych poznatkov alebo
symbolického znazornenia.*

Prvou kategoriou technik Al uvedenou v oddvodneni 12 aktu o Al st ,,pristupy
strojového ucenia, ktoré sa z udajov ucia, ako dosiahnut’ ur€ité ciele®. Tato kategoria
zahtna Siroku Skalu pristupov, ktoré umoziuji systému ,,ucit’ sa*, napriklad ucenie pod
dohl'adom, uc¢enie bez dohl'adu, u¢enie pod vlastnym dohl'adom a posiliiovacie ucenie.

V pripade ucenia pod dohPadom sa systém Al uéi z anotacii (oznacenych udajov),
pricom vstupné udaje st spajané so spravnym vystupom. Systém pouziva tieto anotacie
na to, aby sa naucil mapovanie vstupov K vystupom, a potom tento pristup zovseobeciiuje
na nove, doteraz nepritomné udaje. Systém na detekciu nevyziadanej elektronickej posty,
ktory vyuziva Al, je prikladom systému zaloZené¢ho na uceni pod dohl'adom. Pocas fazy
budovania sa systém trénuje na subore udajov obsahujucom e-maily, ktoré I'udia oznadili
ako ,,nevyziadand posta® alebo ,nie je nevyziadand posta“, aby sa naucil vzorce
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z vlastnosti ozna¢enych e-mailov. Po natrénovani systému a zacati jeho pouzivania moze
systém analyzovat’ nové e-maily a klasifikovat’ ich podla toho, ¢i ide, alebo nejde
0 nevyziadanu postu, na zdklade vzorcov, ktoré sa naucil z oznacenych udajov.

Medzi d’alSie priklady systémov Al zalozenych na uceni pod dohl'adom patria systémy
na klasifikaciu obrazkov trénované na subore udajov, ktory obsahuje obrazky, pricom
kazdy obrazok je oznaCeny suborom oznaeni (napriklad objekty, ako su autd),
diagnostické systémy pre zdravotnicke pomécky trénované na snimkach diagnostického
zobrazovania ozna¢enych l'udskymi odbornikmi a systémy na odhalovanie podvodov,
ktoré st trénované na oznacenych tdajoch o transakciéch.

V pripade u¢enia bez dohPadu sa systém Al u¢i z udajov, ktoré neboli oznacené. Model
sa trénuje na udajoch bez vopred vymedzenych oznaceni alebo vystupov. Pomocou
roznych technik, ako st klastrovanie, redukcia dimenzionality, ucenie sa na zaklade
asocia¢nych pravidiel, detekcia anomalii alebo generativne modely, sa systém trénuje na
hladanie vzorcov, $truktar alebo vzt'ahov v Udajoch bez explicitného usmernenia, aky by
mal byt vysledok. Prikladom wucenia bez dohladu st systémy Al pouzivané
farmaceutickymi spolo¢nostami na objavovanie liekov. Systémy Al vyuZivaji ucenie
bez dohladu (napriklad klastrovanie, detekciu anomadlii) na zoskupovanie chemickych
zlucenin a predpovedanie potencialnych novych sposobov liecby chorob na zaklade ich
podobnosti s existujucimi liekmi.

Ucenie pod vlastnym dohPadom je podkategoériou ucenia bez dohl'adu, pri ktorej sa
systém Al uc¢i z neoznacenych tidajov spésobom, pri ktorom sa vyuZziva dohl'ad, pricom
na vytvorenie vlastnych oznaceni alebo cielov pouZziva samotné udaje. Systémy Al
zalozené na uceni pod vlastnym dohladom vyuZivaji rdzne techniky, ako napriklad
autokddovace, generativne superiace siete alebo kontrastné ucenie. Systém na
rozpoznavanie obrazu, ktory sa uci rozpoznavat’ objekty predpovedanim chybajucich
pixelov v obraze, je prikladom systému Al zalozeného na uc¢eni pod vlastnym dohl'adom.
Medzi d’alsie priklady patria jazykové modely, ktoré sa ucia predpovedat’ nasledujuci
token vo vete, alebo systémy na rozpozndvanie reci, ktoré sa u¢ia rozpoznavat vyslovené
slova predpovedanim nasledujuceho akustického prvku v zvukovom signali.

Systémy Al zalozené na posiliiovacom uceni sa ucia na zdklade udajov ziskanych
z vlastnych skusenosti prostrednictvom funkcie ,,odmeny*. Na rozdiel od systémov Al,
ktoré sa ucia z oznacenych udajov (ucenie pod dohl'adom) alebo ktoré sa ucia zo vzorcov
(uCenie bez dohl'adu), systémy Al zalozené na posiliiovacom uceni sa ucia zo skisenosti.
Systému sa neposkytujii explicitné oznacenia, ale systém sa u¢i metdédou pokusov
aomylov azdokonal'uje svoju stratégiu na zaklade spétnej vidzby, ktorl dostava
z prostredia. Robotické rameno vyuzivajuce Al, ktoré dokaZze vykonavat’ ulohy ako
uchopovanie predmetov, je prikladom systému Al zalozeného na posiliiovacom uceni.
Posiliiovacie uc¢enie sa moze pouzit’ napriklad aj pri optimalizacii odporucani tykajucich
sa personalizovaného obsahu vo vyhl'addvacoch a pri ¢innosti autonémnych vozidiel.

Hlboké udenie je podmnozinou strojového ucenia, ktora vyuziva vrstvené architektiry
(neurénové siete) na ucenie S vyuzitim reprezentacii. Systémy Al zaloZzené na hlbokom
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uceni sa mozu automaticky ucit’ znaky z nespracovanych udajov, ¢im sa odstranuje
potreba manualneho vytvarania znakov. Vzhl'adom na pocet vrstiev a parametrov si
systémy Al zalozené na hlbokom uceni zvyc¢ajne vyzaduju na trénovanie vel'ké mnoZzstvo
Udajov, ale ak maju k dispozicii dostatok udajov, dokazu sa naucit’ rozpoznavat’ vzorce
a uskutocnovat’ predpovede S vysokou presnostou. Systémy Al zalozené na hlbokom
uceni su Siroko pouzivané aje to technoldgia, ktord stoji za mnohymi nedavnymi
prelomovymi objavmi v oblasti Al.

Okrem réznych pristupov strojového ucenia, ktoré boli uvedené, druhou kategoériou
technik uvedenych v oddvodneni 12 aktu o Al su ,pristupy zaloZené na logike
a vedomostiach, ktoré odvodzuji riesenie uloh zo zakdédovanych poznatkov alebo
symbolického znazornenia.“ Namiesto ucenia sa z udajov sa tieto systémy Al ulia
z vedomosti vratane pravidiel, faktov a vztahov zakédovanych Tudskymi odbornikmi.
Na zéklade vedomosti zakddovanych Tudskymi odbornikmi moézu tieto systémy
,uvazovat® prostrednictvom deduktivnych alebo induktivnych mechanizmov alebo
pomocou operacii, ako su triedenie, vyhl'adavanie, porovnavanie, retazenie. Pomocou
logického odvodzovania na dosiahnutie zaverov takéto systémy aplikuju formalnu
logiku, vopred vymedzené pravidla alebo ontoldgie na nové situacie. Pristupy zalozené
na logike avedomostiach zahffiaju napriklad reprezentaciu poznatkov, induktivne
(logickeé) programovanie, vedomostné zakladne, odvodzovacie a deduktivne
mechanizmy, (symbolické) uvazovanie, expertné systémy a metdédy na vyhladdvanie
a optimalizaciu. Napriklad klasické modely spracovania jazyka =zalozené na
gramatickych znalostiach alogickej sémantike su zalozené na S$trukture jazyka
a identifikuju sa nimi syntaktické a gramatické zlozky viet s cielom ziskat vyznam
daného textu. Dal§im vyznamnym prikladom systémov Al vychadzajucich z pristupov
zalozenych na logike a vedomostiach st expertné systémy pociatocnej generacie uréené
na lekarsku diagnostiku, ktoré su vyvinuté zakddovanim vedomosti celého radu
lekarskych expertov a ktorych ciel'om je vyvodit’ zavery zo siboru symptémov urcitého
pacienta.

5.2. Systémy, ktoré nepatria do rozsahu pésobnosti vymedzenia pojmu ,,systém AI“

40.

41.

V oddvodneni 12 sa takisto vysvetluje, ze vymedzenim pojmu ,,systém Al by sa mali
systémy Al odlisSovat’ od ,,jednoduchsich tradicnych softvérovych systémov alebo
programovacich pristupov, a[toto vymedzenie pojmu by sa nemalo] vztahovat
na systémy, ktoré st zaloZené na pravidlach vymedzenych vyluéne fyzickymi osobami
na automatické vykonavanie operacii.*

Niektoré systémy maju schopnost’ odvodzovat’ zévery tizkym spdsobom, ale napriek
tomu nemusia patrit’ do rozsahu pdsobnosti vymedzenia pojmu ,,systém Al“, pretoze
maju obmedzenu schopnost’ analyzovat’ vzorce a autonémne upravovat’ svoj Vystup.
Medzi takéto systémy mozu patrit’:

Systémy na zlepSenie matematickej optimalizdcie
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43.

44,

45.

Systémy pouzivané na zlepSenie matematickej optimalizacie alebo na urychlenie
a aproximaciu tradicnych, dobre zavedenych optimalizatnych metdd, ako su metddy
linearnej alebo logistickej regresie, nepatria do rozsahu p6ésobnosti vymedzenia pojmu
»systétm AI“. Dovodom je to, Ze hoci tieto modely maji schopnost odvodzovat,
nepresahuju ,,zékladné spracovanie udajov*. Znamkou toho, ze systém nepresahuje
zakladné spracovanie Udajov, mdze byt skuto¢nost’, Ze sa uz mnoho rokov pouziva
konsolidovanym spdsobom®. Patria sem napriklad modely zaloZené na strojovom ucent,
ktoré vykonévaju aproximaciu funkcii alebo parametrov v optimaliza¢nych problémoch
pri zachovani vykonu. Cielom tychto systémov je zlepSit ucinnost’ optimalizacnych
algoritmov pouzivanych pri rieSeni vypoctovych problémov. Poméhaju napriklad
urychlit’ optimalizatné ulohy poskytovanim naucenych aproximécii, heuristik alebo
stratégii vyhl'addvania.

Systémy zalozené na fyzike mézu napriklad vyuzivat’ techniky strojového ucenia na
zlepsenie vypoctového vykonu, zrychlenie tradi¢nych simulécii zalozenych na fyzike
alebo odhad parametrov, ktoré sa potom vkladaju do zavedenych fyzik&lnych modelov.
Tieto systémy by nepatrili do rozsahu pdosobnosti vymedzenia pojmu ,,systém AI®.
V tomto pripade modely strojového ucenia vykondvaju aproximdciu zlozitych
atmosférickych procesov, ako su napriklad mikrofyzika oblakov alebo turbulencia, ¢o
umoznuje rychlejSie a vypoétovo efektivnejsie predpovede.

Dal§im prikladom systému, ktory nepatri do rozsahu pdsobnosti vymedzenia pojmu, je
satelitny telekomunikaény systém na optimalizaciu pridelovania Sirky pasma a riadenia
zdrojov. V satelitnej komunikacii mézu mat’ tradiéné metddy optimalizacie problémy
S poziadavkami na sietovl prevadzku V redlnom cCase, najmd pri prisposobovani sa
réznym urovniam dopytu pouZivatel'ov V rdznych regionoch. Modely strojového ucenia
sa mdézu napriklad pouzit na predpovedanie sietovej prevadzky a optimalizaciu
pridelovania zdrojov, ako sU vykon a Sirka pasma, satelitnym transpondérom, pri¢om
maju podobny vykon ako zavedené metddy v tejto oblasti.

Hoci tieto systémy moZzu zahfnat’ automatické vlastné Gpravy, tieto pravy st zamerané
na optimalizaciu fungovania systémov zlepSenim ich vypocétového vykonu, anie
napriklad na umoZnenie inteligentnych Uprav ich rozhodovacich modelov. Za tychto
podmienok ich mozno vylucit’ z vymedzenia pojmu ,,systém AI*.

Zakladné spracovanie Udajov

46.

Systém na zékladné spracovanie Udajov sa vztahuje na systém, ktory sa riadi vopred
vymedzenymi, explicitnymi inStrukciami alebo operdciami. Tieto systémy sa vyvijaja
a nasadzuju na vykonavanie uloh na zaklade manualnych vstupov alebo pravidiel bez
akéhokol'vek ,ucenia sa, odovodnovania alebo modelovania®“ Vv ktorejkol'vek faze
zivotného cyklu systému. Funguji na =zaklade pevne stanovenych pravidiel
naprogramovanych ¢lovekom, pri€om na generovanie vystupov nepouZzivaju techniky
Al ako su strojové ucenie alebo logické odvodzovanie. Medzi tieto systémy na zakladné
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V kazdom pripade sa na systémy, ktoré uz boli uvedené na trh alebo do prevadzky pred
2. augustom 2026, vzt'ahuje dolozka o zachovani predchadzajlceho stavu podla ¢lanku 111 ods. 2 aktu
0 Al
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spracovanie udajov patria napriklad systémy na spravu databaz, ktoré sa pouzivaju na
triedenie alebo filtrovanie tidajov na zdklade konkrétnych kritérii (napriklad ,,najst
vSetkych zakaznikov, ktori si vV poslednom mesiaci kupili ur¢ity vyrobok®), standardné
tabul’kové softvérové aplikacie, ktoré neobsahuju funkcie vyuzivajuce Al, a softvér,
ktory vypocita priemer zakladného suboru z prieskumu, ktory sa neskor vyuzije vo
vSeobecnom kontexte.

Vymedzenie pojmu ,,systém AI“ nezahffia ani systémy, ktoré su urcené vylucne na
deskriptivnu analyzu, testovanie hypotéz a vizualiziciu. Napriklad v softvéri na
vizualizéciu sprav o predaji sa mozu pouzit’ Statistické metody na vytvorenie prehladu
predaja, v ktorom sa zobrazuje celkovy objem predaja, priemerny objem predaj
v jednotlivych regiénoch a trendy predaja v priebehu ¢asu. Pomocou $tatistickych metod
mozno tieto udaje zhrnut’ a vizualizovat' v tabul’kach a grafoch. Systém vS$ak neodporuca,
ako zlepsit' predaj alebo ktoré produkty propagovat’. Dalsim prikladom je softvérovy
systém, ktory pouziva Statistické techniky na prieskumy verejnej mienky alebo udaje
z prieskumov s cielom ur€it' ich platnost, spolahlivost, korelaciu a Statistickt
vyznamnost’. Takéto systémy sa ,neucia, neodovodiiuji ani nemodeluju®, ale len
informativne prezentuju udaje.

Systémy zaloZené na klasickej heuristike

48.

Klasickd heuristika predstavuje techniky rieSenia problémov, ktoré sa spoliehaji na
metddy zalozené na sklsenostiach Scielom efektivne ndjst’ priblizné rieSenia.
Heuristické techniky sa bezne pouzivaju Vv situdciach pri programovani, ked’ je ndjdenie
presného rieSenia nepraktické z dovodu obmedzeného ¢asu alebo zdrojov. Klasicka
heuristika zvyc€ajne zahfia pristupy zalozené na pravidlach, rozpoznavani vzorcov alebo
stratégiach zalozenych na pokusoch a omyloch, a nie u¢enie zalozené na tidajoch. Na
rozdiel od modernych systémov strojového ucenia, ktoré upravuji svoje modely na
zéklade vzt'ahov medzi vstupmi a vystupmi, systémy klasickej heuristiky pouzivaju na
odvodenie rieSeni vopred vymedzené pravidld alebo algoritmy. Napriklad Sachovy
program vyuZzivajuci minimaxovy algoritmus s heuristickymi hodnotiacimi funkciami
moze vyhodnocovat’ pozicie na Sachovnici bez toho, aby sa musel vopred uéit’ z Gdajov.
Hoci su heuristické metédy v mnohych aplikaciach Gc¢inné, v porovnani so systémami
Al, ktoré sa ucia na =zaklade skusenosti, im modze chybat prisposobivost
a zovseobecnenie.

Jednoduché predpovedné systémy

49,

50.

Vsetky strojové systémy, ktorych funkénost mozno dosiahnut’ prostrednictvom
zakladného pravidla Statistického ucenia, hoci ich technicky mozno klasifikovat ako
systémy vyuzivajuce pristupy strojového ucenia, nepatria vzh'adom na svoj vykon do
rozsahu posobnosti vymedzenia pojmu ,,systém Al

Napriklad pri finanénom prognézovani (zakladné referenéné porovnavanie) sa takéto

strojové systémy mozu pouzit’ na predpovedanie buduacich cien akcii pomocou odhadovej
funkcie so stratégiou zaloZenou na ,,priemere* S ciel'om stanovit’ predpoved’ pre zakladny
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52.

53.

54.

55.

scenar (napriklad vzdy sa predpovedd historicka priemernd cena). Takéto zékladné
metody referenéného porovnavania pomahaju posudit, ¢i by pokrocilejSie modely
strojového ucenia mohli priniest pridani hodnotu. Dal§im prikladom je pouZitie
priemernej teploty z predchadzajticeho tyzdna na predpovedanie teploty na nasledujici
den. Tento zakladny systém odhaduje iba priemerné hodnoty, ale nedosahuje vykonnost
zlozitejSich systémov predpovedania cCasovych radov, ktoré by si vyzadovali
sofistikovanejSie modely.

Dalimi prikladmi s systémy statického odhadu, napriklad systém na ucenie Casu
odozvy zé&kaznickej podpory, ktory pri predpovedani priemerného casu rieSenia
vychadza zo statického odhadu na zdklade minulych udajov, a trivialne prediktory, ako
napriklad prognéza dopytu v obchode s cielom predpovedat’, kolko kusov vyrobku
preda obchod kazdy den, ktoré pomahaju stanovit’ zdkladny scenar alebo referencnu
hodnotu, napriklad predpovedanim priemeru alebo strednej hodnoty.

Vystupy, ktoré mozu ovplyvnit’ fyzické alebo virtudlne prostredie

Siestym prvkom vymedzenia pojmu ,,systém AI“ v ¢lanku 3 bode 1 aktu o Al je, Ze
systém odvodzuje ,,sposob generovania vystupov, ako su predpovede, obsah,
odporicania alebo rozhodnutia, ktoré mozu ovplyvnit' fyzické alebo virtualne
prostredie”. Schopnost’ systému generovat’® vystupy, ako si predpovede, obsah
a odporucania, na zéklade vstupov, ktoré dostava, a s vyuzitim strojového ucenia
a pristupov zaloZenych na logike a vedomostiach, je zakladom toho, €o systémy Al robia
a ¢o uvedené systémy odliSuje od inych foriem softvéru. Schopnost’ generovat’ vystupy
a typ vystupu, ktory systém dokdze generovat’, su kl'i¢ové pre pochopenie funkcnosti
a vplyvu systému Al.

Vystupy systémov Al patria do Styroch Sirokych kategorii uvedenych v ¢lanku 3 bode 1
aktu o Al: predpovede, obsah, odporucania arozhodnutia. Kazda kategoria sa 1iSi
uroviiou l'udskej tcasti.

Predpovede sU jednym z najbeznejSich vystupov, ktoré systém Al vytvara a ktoré si
vyzaduji najmensiu 'udskt Gc¢ast. Predpoved’ je odhad neznamej hodnoty (vystup) na
zaklade zndmych hodn6t poskytnutych systému (vstup). Softvérové systémy sa na
vytvaranie predpovedi pouzivaju uz desatroCia. Systémy Al vyuZivajace strojové ucenie
s schopné vytvarat predpovede, ktoré odhaluji komplexné vzorce V Udajoch
a vykonavaju presné predpovede vo vysoko dynamickych a komplexnych prostrediach.

Napriklad systémy Al nasadené v samoriadiacich autach si dizajnované tak, aby
V realnom case vytvarali predpovede V extrémne zlozitom a dynamickom prostredi
s viacerymi typmi akterov a interakcii a prakticky nekoneénym po¢tom moznych situacii
a aby podla toho prijimali rozhodnutia a upravovali svoje sprévanie. Systémy, ktoré
nevyuzivaji Al, zvyc€ajne zaloZené na historickych udajoch, vedeckych udajoch alebo
vopred vymedzenych pravidlach, ako napriklad niektoré expertné systémy pre
zdravotnicke pomocky, ktoré nevyuzivaju Al, nie st schopné zvladnut' takyto stupen
zlozitosti. Podobne systémy Al tykajuce sa spotreby energie su dizajnované tak, aby
odhadovali spotrebu energie analyzou udajov z inteligentnych meradiel, predpovedi
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57.
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59.

60.

pocasia a vzorcov spravania spotrebitel'ov. Systém Al ktory vyuziva pristupy strojového
ucenia, je dizajnovany tak, aby naSiel komplexné koreldcie medzi tymito premennymi
a umoznil presnejSie predpovede spotreby energie.

Obsah sa vztahuje na generovanie nového materialu systémom Al. Moze ist’ 0 text,
obrazky, videa, hudbu a iné formy vystupov. Existuje ¢oraz viac systémov Al, ktoré na
generovanie obsahu vyuzivaji modely strojového ucenia [napriklad na zéklade
technoldgii generativneho predtrénovaného transforméatora (GPT)]. Hoci obsah ako
kategdriu vystupu mozno z technického hl'adiska chapat’ ako postupnost’ ,,predpovedi‘
alebo ,,rozhodnuti, vzhI'adom na prevahu tohto vystupu v systémoch generativnej Al sa
v oddvodneni 12 aktu o Al uvadza ako samostatna kategdria vystupu.

Odporacania sa vztahuju na navrhy konkrétnych Cinnosti, produktov alebo sluzieb
pouzivatelom na zaklade ich preferencii, spravania alebo inych vstupnych udajov.
Podobne ako pri predpovediach, aj na generovanie odporii¢ani mozno navrhnut’ systémy
zalozené na Al aj systémy, ktoré nie su zalozené na Al. Odporacacie systémy zalozené
na Al moézu napriklad vyuZzivat rozsiahle tdaje, prispdsobovat’ sa spravaniu
pouzivatelov Vredlnom case, poskytovat vysoko individualizované odporticania
a efektivne sa Skalovat’ s rasticim suborom tudajov, ¢o st funkcie, ktoré sa len zriedka
vyskytuju v systémoch, ktoré nevyuzivaju Al a spoliehaju sa na statické mechanizmy
zaloZené na pravidlach a obmedzené udaje. V inych pripadoch sa odporucania vztahuji
na potenciadlne rozhodnutia, napriklad vo vztahu ku uchadzacovi o prijatie do
zamestnania Vv naborovom systéme, ktoré budii vyhodnocovat ludia. Ak sa tieto
odporucania uplatiiuji automaticky, stdvaji sa rozhodnutiami.

Rozhodnutia sa vztahuju na zavery alebo vol'by vykonané systémom. Systém umelej
inteligencie, ktory vydava rozhodnutie, automatizuje procesy, ktoré sa tradi¢ne
vykonavaju na zaklade 'udského tisudku. Takyto systém znamend plne automatizovany
proces, pri ktorom sa v prostredi, ktoré systém obklopuje, dosiahne uréity vysledok bez
akéhokol'vek 'udského zésahu.

Sthrnne povedané, systémy Al vratane systémov zalozenych na pristupoch strojového
uCenia asystémov zalozenych na logike avedomostiach sa od systémov, ktoré
nevyuzivaju Al, liSia z hl'adiska schopnosti generovat’ vystupy, ako st predpovede,
obsah, odporucania arozhodnutia, vtom, Zze dokazu spracovat komplexné vztahy
avzorce Vv udajoch. Systémy Al moézu vo vSeobecnosti vytvarat diferencovanejSie
vystupy ako iné systémy, napriklad vyuzivanim vzorcov nau¢enych pocas trénovania
alebo pouzivanim pravidiel vymedzenych expertmi na prijimanie rozhodnuti, ¢im
pontkaju sofistikovanejSie odovodiiovanie V struktirovanych prostrediach.

Interakcie s prostredim
Siedmym prvkom vymedzenia pojmu ,systém AI“ je, ze vystupy systému ,,méZu
ovplyvnit’ fyzické alebo virtuilne prostredie“. Tento prvok by sa mal chéapat ako

zdoraznenie skutoCnosti, ze systémy Al nie st pasivne, ale aktivne ovplyviiuji
prostredie, v ktorom sU nasadené. Odkaz na ,fyzické alebo virtudlne prostredie
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naznacuje, ze vplyv systétmu Al sa moze vztahovat tak na hmotné, fyzické objekty
(napriklad robotické rameno), ako aj na virtualne prostredia vratane digitalnych
priestorov, tokov Udajov a softvérovych ekosystémov.

Zaverefné poznamky

Vymedzenie pojmu ,,systém Al zahfna Siroké spektrum systémov. Pri urceni, ¢i je
softvérovy systém systémom AI, by malo vychadzat z konkrétnej architektury
a funk¢nosti daného systému a malo by sa zohl'adnit’ sedem prvkov vymedzenia pojmu
uvedenych v ¢lanku 3 bode 1 aktu o Al.

Nie je mozné automaticky urcit’ alebo vycerpavajuco vymenovat systémy, na ktoré sa
vztahuje alebo nevztahuje vymedzenie pojmu ,,systém Al

Podrla aktu 0 Al podliehajui regulaénym povinnostiam a dohl'adu len urcité systémy Al.
Pristup aktu o Al zaloZeny na riziku znamena, ze zakazy stanovené v ¢lanku 5 aktu o Al,
regulac¢ny rezim pre vysokorizikové systémy Al, na ktoré sa vztahuje ¢lanok 6 aktu o Al,
a poziadavky na transparentnost’ pre obmedzeny pocet vopred vymedzenych systémov
Al stanovenych v ¢lanku 50 aktu o Al sa budt vztahovat’ len na tie systémy, ktoré
predstavuju najzavaznejSie rizikd pre zdkladné prava aslobody. Prevaznd vécsina
systémov, aj ked’ spifiajii poziadavky na systémy AI v zmysle ¢lanku 3 bodu 1 aktu o Al,
nebude podliehat’ Ziadnym regulaénym poziadavkam podla aktu o Al.

Akt 0 Al sa vztahuje aj na modely Al na vSeobecné ticely, ktoré st upravené v kapitole
V aktu o Al. Analyza rozdielov medzi systémami Al a modelmi Al na v§eobecné ucely
nepatri do rozsahu p6sobnosti tychto usmerneni.

OVERENA KOPIA ORIGINALU

Za generalnu tajomniéku

Martine DEPREZ
Riaditel
Rozhodovanie a kolegialita
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